Priklad 1

1"'El Clz C13 Wi Cu
C21 1+E2 C32 w, 5| Cua
Cs Cy, 1+E;[\w, Cys

I+1 0.6 0.5 |(w, 0.2
0.6 1+2 08 ||w,[=|0.3
05 08 1+2]{y, 0.6

w1 =0,0416396
w> =0,0432661
ws =0,1815224

A,=P,+w,(B'—P')
Pouze ST,

A =10+0,0416396.(10-5) = 10,21
Pouze ST»

A =10+0,0432661.(15-6) = 10,39
Pouze ST;

A =10+0,1815224.(12-9) =10,54
Vsechny stanice:

A = 10+0,0416396.(10-5)+0,0432661.(15-6)+0,1815224.(12-9)
A=11,14

Chyba OI:

El=1-C, , w=1-h"%

STas:

E%=1-(0,2-0.0416396+0.3-0.0432661+0.6-0.1815224)=0,870



Pouze STi: E’=1-(0,2-0.0416396)=0,992
Pouze ST,: E%=1-(0,3-0.0432661)=0,987

Pouze ST;: E’ =1-(0,6-0.1815224)=0,891

3. Cast:
I+E,  Cy; |[w, = Cp,
C; 1+E,; Ws Cs,

1+1 0,5 |(wy,|_(0,6
0,5 1+2){w,[| \0.8

wix=0,2434783
wx = 0,226087

ST, =SP,+wy(B'— P')=6+wy( B'—P')=6+0,2434783-(10—5)+0,226087-(12—9)=7,90
Chyba ST,:

E =1-1"
E>=1-(0,6-0,2434783+0,8-0,226087)=0,673
Interpolace do uzlu:

wil (0.2
w,|=0.3
wy| 0.6

1+1 0.6 0.5
0.6 1+0.673 0.8
0.5 0.8 1+2

wi =0.0312542
w, =0.0859201
w3 =0.1718789

A =10+0.0312542.(10-5)+0.0859201.(7,9-6)+0.1718789.(12-9)
A =10,835 (analyza v uzlu)

Chyba OI:

Er=1-h"



E%=1-(0,2-0.0312542+0.3-0.0859201+0.6-0.1718789)=0.865

Ptiklad 2

Odchylky P-B jsou: 1,2,1

Primér 1.33, smérodatna odchylka ¢ = 0.704
Systematicka chyba 1,33 se rozptylem ¢* = 0.704.

Den 1.
M¢éteni B =9, Predpovéd P = 8,67

Den2.B=12,P =12,67
Den3.B=7,P =6,67

Postup:

Cas i: Méfeni B — Pfedpovéd’ P (z hodnot v Case i-1) — Analyza A
Cas 1+1: Méteni B — Predpovéd’ P (z hodnot v ¢ase i) — Analyza A
Cas i+2: Métfeni B — Piedpovéd’ P (z hodnot v ¢ase i+1) — Analyza A

Analyza:

T =T, +W(T,~T,)

Viaha:

2

W=ﬁ Urceni véhy z kvadratickych chyb ptedpovédi a méfeni. Chybu
ptO0p

piredpoveédi nezname — mame maly pocet méteni ze kterych je odhadnuta chyba
systematicka 1,33 (odeéte se) a rozptyl op” = 0.704. Chybu méfeni nezname.
Obecné se chyba predpovédi op” uréi z chyby analyzy z predeslého
terminu a chyby modelu ey:

Chyba predpovédi, 1 je Casovy index.




Chyba analyzy:

Predpovéd’ — pouziti modelu:

Ty =MIT,], o}

Linearni model:

X*"'=a-X'+B , Koeficinty a, B pro model nezndme obecné, miizeme pouZit napf. o

-p=1.

F=ao)]

2

=(1-w)o? Horni index je mocnina

V daném ptipad¢ pro pouziti Kalmanova filtru je potieba navic znat chybu méteni
(reprezentativnosti), a chybu pfedpovédi rozptyl a systematickou chybu, kterou
odecteme. Pro urceni systematické a statistickeé chyby je potteba delsi Casova tada.

Priklad 3A:

Korekéni | Barnesov | Cressman | Optimalni | Kriging | Metoda
metoda a ova interpolace 3D VAR
(zakladni | korekcni korek¢ni
algoritmu) | metoda metoda
Statistickd metoda A A A
(explicitné vystupuje
statisticka metoda)
Empirickd metoda A A A
K analyze geopotencialu A A A
mUZe vyuzit pole vétru A
Je optimalni. (Je odvozena A A A
S pouzitim optimalizacni
kritéria)
VyZaduje predbézné pole A A A N
Ma tendenci konvergovat
k naméfenym hodnotam A
Vyuziva statisticky Bayeslv A

vztah mezi apriorni a
aposteriorni
pravdépodobnosti




K fesSeni se standardné

vyuZziva iteracni metoda A
Lze pouZzit bez znalosti A A
pfedbé&zného pole A

Priklad 3B:

Uvedte poradi metod, které doporucujete pouzit k analyze uvedenych meteorologickych

prvkd. MGzete uvést na daném misté i vice metod. Pokud metoda neni vhodna nebo

neni pouZzitelna, dané pole proskrtnéte. K vybéru lze pfipojit poznamky. Pfedpokladejte,

Ze mate k dispozici prognostické vystupy numerického modelu pfedpovédi pocasi
s horizontalnim krokem 10 km. Objektivni analyzy poli na hladiné 700 hPa maji byt
s horizontalnim krokem 20 km a pfizemni analyzy s krokem 10 km.

Analyzovany prvek na Korek¢ni | Barnesov | Cressman | Optimélni | Kriging | Metoda
hladiné 700 hPA (pokud metoda a o-va interpolace 3D VAR
neni uvedeno jinak) (zakladni | korekéni korekeéni
algoritmu) | metoda metoda
z 3 1 2
Z,U,V 1 1
u,Vv 2 1
T 1 2 3
RH 1
Dennich Uhrnl srazek 5 1
Tlaku pfepocteného na 3 1 2
hladinu more
Pfizemni teplota 3 1 2 4
Vstupni data pro NWP 2

model, tj. Z, U, V, T, RH ve
standardnich hladinach




